DBFrequentQueries : Extraction de requétes fréquentes
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L’extraction de requétes fréquentes dans une base de données (i.e., les requétes dont la réponse
contient un nombre de n-uplets supérieur a un seuil donné min-sup) est un probleme difficile.
L’implémentation d’outils efficaces est délicate a mettre en ceuvre car le nombre de requétes a
considérer est exponentiel par rapport a la taille de la base.

L’approche définie dans [2] montre que ce nombre peut étre réduit en considérant une relation
d’équivalence entre requétes qui prend en compte les dépendances fonctionnelles. Dans cette
démonstration, nous présentons un outil montrant que cette approche permet 1’extraction effec-
tive de toutes les requétes projection-sélection fréquentes sur une table donnée A vue comme
la jointure des tables de dimension et de la table de faits d’un schéma étoile. L’algorithme uti-
lisé suit le principe de 1’algorithme Apriori [1].

L’outil : DBFrequentQueries

L’ outil DBFrequentQueries prend en entrée : (i) la table A, (i) une table décrivant le schéma
étoile et (7i7) le seuil de support min-sup. Le résultat produit par DBFrequentQueries est I’en-
semble des requétes fréquentes ainsi que le temps total d’exécution et le nombre de classes
de requétes fréquentes. Les tables traitées sont dans une base Mysql, qui doit étre fournie a
I’interface. DBFrequentQueries est développé en Java, et est donc multi-plateforme.

Résultats

Les tests ont été menés selon deux objectifs : d’une part mesurer les performances de 1’appli-
cation (et donc de I’algorithme) en termes de temps et de mémoire, et d’autre part analyser
distinctement le coft des trois étapes de 1’algorithme. En termes de performance, on observe
une augmentation du temps de traitement linéaire selon la taille de la table, et exponentielle
selon le nombre d’attributs. Les différents cas ainsi que la stratégie test seront exposés au cours
de la démo.
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