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Au regard des investissements actuels, les décideurs cherchent a acquérir plus de
connaissances sur leurs systémes de production. Ces systémes étant complexes, leur
fonctionnement est souvent étudié via des modéles de simulation. Cependant, ces modéles ne
font que reproduire le comportement du systéme sous certaines conditions, ils ne permettent
pas d’en extraire directement des informations. Or, les techniques d’extraction de
connaissances a partir de données tendent a dégager des caractéristiques générales d’un
systéme a partir d’un ensemble de données. Ces méthodes cherchent a formaliser 1’influence
positive ou négative d’un ensemble de critéres sur les performances du systéme étudié. Ces
techniques ont déja été utilisées afin d’analyser des résultats de simulation [Lereno et al.,
2001]. Toutefois, les résultats obtenus sont trés dépendants des ensembles de données a partir
desquels les connaissances sont extraites et les données pertinentes sont souvent noyées dans
I’espace des solutions.

L'approche que nous proposons [Huyet et Paris, 2003] permet, a la fois, d’apporter des
¢léments de compréhension sur le fonctionnement du systéme et de centrer ces éléments sur
les points pertinents de fonctionnement du systéme, c’est-a-dire ceux ou il sera trés
performant. Cette approche réside dans un couplage d'une technique d’ECD [Zighed et
Rakotomalala, 2000] avec une méthode d’optimisation [Fu, 2002]. Ce travail en synergie va
permettre de compenser les points faibles de 'ECD et de I’optimisation. L’ECD va
caractériser les régions de I’espace de solutions - dans notre cas, les régions contenant les
solutions performantes - , permettant ainsi de guider 1’algorithme d’optimisation au fur et a
mesure de ses recherches vers les zones prometteuses. L’algorithme d’optimisation, quant a
lui, va fournir automatiquement un ensemble d’apprentissage a I’ECD. Cet ensemble va
contenir des exemples de plus en plus pertinents a mesure que la recherche s’affine sur les
zones prometteuses.
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