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Résumé. Les motifs séquentiels sont un domaine de la fouille de dentrés
étudié depuis leur introduction par Agrawal et Srikant. Méstil existe de nom-
breux travaux (algorithmes, domaines d’application), gemtre eux se situent
dans un contexte multidimensionnel avec la prise en compteed spécifici-
tés : plusieurs dimensions, relations hiérarchiques degréléments de chaque
dimension, etc. Dans cet article, nous proposons une metriginale pour ex-
traire des connaissances multidimensionnelles définigslssieurs niveaux de
hiérarchies mais selon un certain point de vue : du génénadgiculier ou vice
et versa. Nous définissons ainsi le concept de séquenceadimatisionnelles
convergentes ou divergentes ainsi que l'algorithme aésbidS_CD basé sur
le paradigme "pattern growth". Des expérimentations, ssrjdux de données
synthétiques et réelles, montrent I'intérét de notre agpe@ussi bien en terme
de robustesse des algorithmes que de pertinence des nxti#isse

1 Introduction

Les motifs séquentiels sont étudiés depuis plus de dix agsa(al et Srikant (1995)), ils
permettent de mettre en exergue des corrélations entreendns suivant leur chronologie
d’apparition. Les motifs séquentiels ont été récemmemtdéte dans un contexte multidimen-
sionnel par Pinto et al. (2001), Plantevit et al. (2005) ee¥YGhen (2005). lls permettent ainsi
de découvrir des motifs définis sur plusieurs dimensionsddirmés par une relation d’ordre
(e.g.temporelle). Par exemple, dans Plantevit et al. (2005)rmu®#s de la forme'La plupart
des consommateurs achétent une planche de surf et un sac, @lNsYensuite une combinai-
son a SF"sont découverts. Les motifs séquentiels multidimensitznsent bien adaptés aux
contextes de stockage et de gestion des données actuetpfestde données). En effet, les
motifs ou régles obtenus permettent une autre appréheds®odonnées sources. Cependant
leur découverte nécessite certains parametres dont eayfiartle support minimal. Celui-ci
correspond a la fréquence minimale d’apparition des matifsein de la base considérée. Si
le support minimal choisi est trop élevé, le nombre de redé&ouvertes est faible mais si le
support est trop bas, le nombre de regles obtenues est pestant et rend difficile I'analyse
de celles-ci. Un autre probleme est la longueur des mottfaigx. Comment ajuster au mieux
le support afin d’obtenir des séquences suffisamment lormuestre réellement utilisables ?
L'utilisateur est alors confronté au probléme suivant : ownt baisser le support minimal sans



