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1 Introduction

Lorsque I’on travaille avec des données réalistes et complexes, comme en agronomie ou en
écologie (Hunt et al., 2001), il est plus compliqué de collecter des données automatiquement
et efficacement, en raison de I’expertise requise pour étiqueter les données correctement. Il en
résulte peu d’observations, ce qui complique la tiche des algorithmes d’apprentissage. Dans
de tels cas, les méthodes a noyau (Hofmann et al., 2008) peuvent étre une bonne solution,
par rapport a d’autres familles d’algorithmes. La sélection du noyau le plus approprié pour
un critere donné est essentielle pour garantir de bonne performances prédictives. Il est donc
nécessaire de disposer d’une mesure (critere) permettant de dire si un noyau est meilleur qu’un
autre pour une tache donnée. Nous proposons d’évaluer divers criteres de sélection de noyaux
issus de la littérature, pour la régression a noyau ridge dans un contexte de petits ensembles de
données synthétiques et issues du réel.

2 Expérimentations

Nous évaluons en terme de performance a travers la MSE (Mean Squared Error) 6 criteres
de sélection pour 6 jeux de données différents (Housing, Air Quality, Agronomy, Energy Ef-
ficiency, Forest Fire, Kernel Based Dataset). Nous utilisons comme algorithme la Regression
Ridge a Noyau avec le noyau RBF k(z,z’) = exp(—%), ol le parametre o prend ses
valauers dans [0.02,0.04, ..., 1].
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