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Résumé. Dans cet article, nous abordons le probleme du clustering multi-vues,
ou les attributs sont décomposés en groupes qui fournissent des informations
complémentaires. Nous présentons une nouvelle approche de clustering multi-
vues BCmvlearn qui combine la représentation par coordonnées barycentriques
(CB), utilisée dans de précédents travaux de clustering, avec le clustering multi-
vues RMKMC basé sur KMeans, qui permet une mise a jour automatique des
poids des vues. Cette approche réduit la complexité sans sacrifier la qualité du
clustering. En outre, notre algorithme ne dépend pas de la forme vectorielle des
données originales, ce qui le rend applicable au clustering multimodal.

1 Introduction

Dans le domaine de I’apprentissage non supervisé, le clustering consiste a diviser les ob-
jets en groupes homogenes en fonction de leurs similarités, sans connaissance préalable de
I’affectation des groupes. Au lieu de ne traiter qu'un sur un seul aspect de la représentation
des données, le clustering multi-vues implique le regroupement d’objets présente par plusieurs
ensembles de caractéristiques ou de descriptions. Par exemple, des articles de presse dans
différentes langues peuvent étre considérés comme des vues distinctes. L’analyse multi-vues
permet d’exploiter des informations complémentaires pour une meilleure compréhension de la
diversité des données (Luo et al., 2007). Malgré des progres récents en clustering multi-vues,
de nombreux algorithmes rencontrent des problemes de passage a I’échelle avec des données
volumineuses ou un grand nombre de vues.

Inspirés par le succes d’approches de clustering se basant sur des coordonnées barycen-
triques pour des ensembles de données a vue unique (Rastin et al., 2019), I’approche présenté
dans cet article étend cette idée au clustering multi-vues. Les coordonnées barycentriques
simplifient la représentation des objets en utilisant des moyennes pondérées basées sur les
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